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ИСПОЛЬЗОВАНИЕ ИСКУССТВЕННОГО ИНТЕЛЛЕКТА 

И МАШИННОГО ОБУЧЕНИЯ ДЛЯ АНАЛИЗА ДАННЫХ 

И ИХ ОБРАБОТКА В РЕАЛЬНОМ ВРЕМЕНИ 

Современный мир генерирует огромные объемы данных, кото-
рые поступают из самых разных источников таких как социальные се-
ти, устройства Интернета вещей (IoT), финансовых систем и других 
цифровых платформ. Потоковые данные представляют собой непре-
рывный поток информации, который необходимо обрабатывать и ана-
лизировать в режиме реального времени, чтобы своевременно прини-
мать решения [1].  

Искусственный интеллект и машинное обучение стали ключе-
выми технологиями для работы с большими данными. Благодаря сво-
ей способности автоматически выявлять скрытые закономерности и 
адаптироваться к изменяющимся условиям, эти технологии значи-
тельно ускоряют обработку данных и делают её более точной [2]. 

Цель данного доклада – рассмотреть возможности применения 
методов машинного обучения для анализа данных в реальном време-
ни, выявить их преимущества, ограничения, а также обозначить пер-
спективы развития в данной области. 

Обработка больших данных в реальном времени представляет 
собой одну из самых сложных задач современной информационной 
технологии [3]. Характеристики больших данных – объем (Volume), 
скорость (Velocity) и разнообразие (Variety) – формируют основные 
вызовы, с которыми сталкиваются системы анализа. 

Ежедневно в мире генерируются эксабайты информации. 
Например, платформы социальных сетей, такие как Facebook и X, об-
рабатывают миллионы сообщений и взаимодействий в секунду. Си-
стемы, работающие в реальном времени, должны быть способны 
справляться с такими объемами без потери производительности. Ско-
рость, с которой данные поступают в потоковые системы, создает до-
полнительные трудности. Реакция на такие данные должна быть прак-
тически мгновенной, что требует минимизации задержек в обработке 
[4]. Источники данных могут быть крайне различными: структуриро-
ванные (таблицы баз данных), полуструктурированные (JSON, XML) 
и неструктурированные (видео, изображения, текст). Учитывая разно-
родность, системы должны быть гибкими и адаптируемыми. 

Традиционные подходы обработки данных, основанные на па-
кетной обработке (batch processing), не могут удовлетворить потреб-
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ности в реальном времени. Основные недостатки данного метода, это 
высокая задержка между поступлением и анализом данных, невоз-
можность реагировать на аномалии или события, пока обработка не 
завершится. Использование ИИ и машинного обучения позволяет 
преодолеть эти ограничения, предоставляя более эффективные и ин-
теллектуальные методы работы с потоками данных. 

Искусственный интеллект и машинное обучение открывают но-
вые горизонты для анализа данных в реальном времени. Они позво-
ляют не только обрабатывать большие объемы данных с минималь-
ными задержками, но и извлекать из них ценные информации. 

Для обработки данных в реальном времени применяются раз-
личные методы машинного обучения и алгоритмы. Например, рекур-
рентные нейронные сети (RNN) подходят для анализа последователь-
ностей данных, таких как временные ряды.Кластеризация помогает 
группировать данные в режиме реального времени. Градиентный бу-
стинг используется для прогнозирования и классификации потоков 
данных. Для реализации систем машинного обучения используются 
мощные инструменты, такие как TensorFlow и PyTorch. Для разработ-
ки и обучения моделей машинного обучения используются библиоте-
ка Apache Spark MLlib, а для обработки потоков данных используются 
инструменты Apache Kafka и Apache Flink [5]. 

Основными преимуществами искусственного интеллекта в об-
работке данных является скорость обработки, адаптивность и высокая 
точность. Например, машинное обучение позволяет обрабатывать 
большие объемы данных за миллисекунды. Системы машинного обу-
чения способны подстраиваться под изменения во входных данных. 
Использование обученных моделей обеспечивает точное выявление 
закономерностей и аномалий. Основными ограничениями искус-
ственного интеллекта в обработке данных является выделение ресур-
сов, зависимость от данных и интерпретация. Например, для обучения 
и работы моделей машинного обучение необходимы значительные 
вычислительные мощности. Для работы моделей требуется каче-
ственный и разнообразный обучающий набор данных. Некоторые мо-
дели, например, глубокие нейронные сети трудны для объяснения, что 
ограничивает их применение в критически важных системах.  

Использование искусственного интеллекта и машинного обуче-
ния для анализа данных в реальном времени продолжает развиваться, 
предоставляя новые возможности для оптимизации процессов и по-
вышения эффективности. С внедрением квантовых вычислений обра-
ботка больших объемов данных станет еще более быстрой и эффек-
тивной. Квантовые алгоритмы, такие как квантовое машинное обуче-
ние, обещают значительно ускорить анализ сложных потоков данных. 
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Системы, использующие методы машинного обучения, становятся всё 
более автономными. Нейроморфные процессоры, имитирующие рабо-
ту человеческого мозга, позволят создавать устройства, которые смо-
гут анализировать потоковые данные на аппаратном уровне. Это 
обеспечит минимальную задержку обработки и снижение энергоза-
трат. 

Заключение: Искусственный интеллект и машинное обучение 
стали неотъемлемой частью анализа больших данных, особенно в за-
дачах, требующих обработки потоков информации в реальном време-
ни. Эти технологии позволяют быстро и точно выявлять аномалии, 
тренды и паттерны. Повышать производительность систем и снижать 
затраты. Создавать новые решения для сложных задач в таких обла-
стях, как финансы, здравоохранение, интернета вещей и безопас-
ность.Однако остаются вызовы, связанные с высокими вычислитель-
ными требованиями, качеством данных и интерпретацией моделей. 
Тем не менее, дальнейшее развитие технологий, таких как квантовые 
вычисления и нейроморфные системы, открывает огромные перспек-
тивы для более эффективного использования искусственного интел-
лекта и машинного обучение. 
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Компьютерное зрение – это область искусственного интеллекта, 
которая занимается разработкой алгоритмов и методов для анализа и 
интерпретацией визуальной информацией (изображения и видео) [1].  

Компьютерное зрение и машинное (техническое) зрение часто 
используются как взаимозаменяемые термины, но между ними есть 
небольшие различия, хотя оба направления связаны с анализом и ин-
терпретацией визуальных данных. Машинное зрение чаще всего при-


